
 
Ⅰ. ケーススタディ１：京都大学　国際共著論文の抽出と分析 
 
Geminiへの依頼とデータ取得の方針 

 
項目​ ​ 詳細 
分析対象：　​ 京都大学 (Kyoto University) の 2024年〜2025年 に公開された論文 

 
※画面のキャプチャー時とプログラミングの実行時期により時間差があるため、数字が異なりま

すが、ご容赦ください。 
 
依頼内容：​ 国際共著論文を抽出し、大陸別の論文数と、大陸ごとの Top 5 共著国（論文 

数と国名）を提示。 
 

OpenAlexとGeminiを用いた京都大学2024−2025論文の分析 
 

 

 



 

【データ取得に関する課題と解決策】 

●​ 課題： OpenAlex APIの初期設定では、一度にダウンロードできるデータが200件に制限
されるため、全件（約14130件）の取得が困難。 

●​ 解決策（Geminiへの「調教」）: AIに対し、ページネーション処理を組み込み、200件ずつ
のダウンロードを総件数（14130件）に達するまで繰り返すように指示しました。メッセージ
（200/14130 件取得済み...など）により、この処理が正常に行われたことを確認。 

Geminiへの依頼：作成されたファイルを分析し、国際共著論文について、大陸別に論文数を記載し、大
陸毎にTop5の論文数と国名を記載してください。 
 
新しいTopicsだと1ページ200個又は25項目のみをダウンロードして分析しようとします。 
AIを学習させて、200項目のページを何回か繰り返してダウンロードするように調教してください。 
 
200件毎にコピーを作成すると以下のようなメッセージが表示されます。 
 
  - OpenAlexが報告したこの年の総件数 (京都大学関連): 14130 件 
  - 2024年: 200/14130 件取得済み... 
  - 2024年: 400/14130 件取得済み... 
  - 2024年: 600/14130 件取得済み... 
  - 2024年: 800/14130 件取得済み... 
 
これらのメッセージにより、コピーがなされていることを理解できます。 
 
 
1. 分析対象のまとめ 
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京都大学2024-2025年ファイルを１つのJSONファイルにし、分析対象を１つにまとめます。 
 

Programming Code 
import requests 

import json 

import time 

 

base_url = "https://api.openalex.org/works" 

all_data = [] 

cursor = '*' # Start with the initial cursor value 

per_page = 200 # Max per_page for cursor pagination is 200 

 

print("Starting data fetch using cursor pagination...") 

 

while cursor: 

   params = { 

       "filter": "authorships.institutions.lineage:i22299242,publication_year:2024-2025", 

       "per_page": per_page, 

       "cursor": cursor 

   } 

   response = requests.get(base_url, params=params) 

   data = response.json() 

 

   results = data.get("results", []) 

   if not results: 

       print("No more results found.") 

       break 

 

   all_data.extend(results) 

   meta = data.get("meta", {}) 

   cursor = meta.get("next_cursor") 

 

   print(f"Fetched {len(results)} items. Total items collected so far: {len(all_data)}") 

 

   if cursor: 

       time.sleep(0.1) # Add a small delay 

 

print(f"\nFinished fetching data. Total items collected: {len(all_data)}") 

 

# Save all the collected data to a single JSON file 

with open("all_output_cursor.json", "w") as f: 

   json.dump(all_data, f, indent=4) 

 

print(f"Successfully saved {len(all_data)} items to 'all_output_cursor.json'.") 
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Fetched 134 items Total Collected so for :14134 
No more Results found 
Finished fetching data. total items collected 14134 
Successfully saved 14134 items to "all_output_cursor.json” 
 
※画面のキャプチャー時とプログラミングの実行時期により時間差があるため、数字が異なりますが、ご容赦く

ださい。 
 
2.国際共著論文の特定 
事前作業：著者を個別に確認するために、Dataframeを作成します。 
Programming Code 

# Step 1: データ読み込み 

# "all_output_cursor.json" ファイルからデータを読み込み、DataFrameを作成します。 

import pandas as pd 

import json 
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try: 

   with open("all_output_cursor.json", "r") as f: 

       all_data = json.load(f) 

 

   # The data is a list of records, which can be directly used to create a DataFrame 

   df_all = pd.DataFrame(all_data) 

   print("Successfully loaded data from 'all_output_cursor.json'.") 

   display(df_all.head()) 

 

except FileNotFoundError: 

   print("Error: all_output_cursor.json not found. Please ensure the file exists.") 

except Exception as e: 

   print(f"An error occurred while reading or processing the JSON file: {e}") 

 

結果： 

 
 

判断基準： 
# 'authorships' 列はリストのような構造になっているため、各論文のauthorを確認します。 
# 論文に複数のauthorがいるか、かつ、異なる国の機関に所属しているかで国際共著を判断します。 
 
def is_international_collaboration(authorships): 

   if not authorships: 

       return False 

 

   countries = set() 

   for author_info in authorships: 

       if 'institutions' in author_info and author_info['institutions']: 

           for institution in author_info['institutions']: 

               if 'country_code' in institution and institution['country_code']: 

                   countries.add(institution['country_code']) 

 

# 国際共著は「複数の国が含まれている場合」と定義します。 
 
# 少なくとも2つ以上の異なる国があれば、国際共著とみなします。 
   return len(countries) > 1 

 

# 新しい列 'is_international' を追加します。 
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df_all['is_international'] = df_all['authorships'].apply(is_international_collaboration) 

 

# 国際共著論文のみをフィルタリングします。 
df_international = df_all[df_all['is_international']].copy() 

 

print(f"Total number of publications: {len(df_all)}") 

print(f"Number of international collaborations: {len(df_international)}") 

 

# 確認のために国際共著論文のDataFrameの先頭を表示します。 
display(df_international.head()) 

 
Total number of publications: 14134 
Number of international collaborations: 5188 
 
考察： 

この分析は、京都大学が2024年〜2025年に公開した論文（OpenAlexより取得した14,134件）を対象と
し、そのうちの国際共著論文（5,188件）に焦点を当て、共著相手国を大陸別および国別に詳細に分析
したものです。 

※画面のキャプチャー時とプログラミングの実行時期により時間差があるため、数字が異なりま

すが、ご容赦ください。 

Ⅰ. 国際共著論文の抽出と大陸別分析 

京都大学の全論文14,134件のうち、5,188件が国際共著論文として特定されました。これは全論文の
約36.7%を占め、国際的な連携が活発であることを示しています。 

3.国コードから大陸へのマッピング 

分析の前提として、OpenAlexのデータに含まれる国コード（ISO 3166-1 alpha-2）と、事前に定
義した**country_to_continent**辞書に基づき、以下のように定義を明確にしました。 

●​ 国: OpenAlexデータの**country_code**フィールド（2文字の国コード）で識別。 
●​ 大陸: 分析用の辞書に基づく便宜的な分類。一部の国は「Unknown」に分類されており、
分析の初期段階では「Unknown」の国をリストアップし、分類を明確にする作業を指示す
る必要があります。 

大陸と国の定義を確認し、事前にどの国をどの大陸にカウントするかを明確に指示をします。 
 

●​ 大陸: この分析では、**country_to_continent**辞書に基づき、便宜的に分類しています。こ
れは地理的な大陸区分に概ね従っていますが、全ての国を網羅しているわけではなく、一部の
国は含まれていないか、「Unknown」に分類されています。また、トルコやカザフスタンのように
複数の大陸にまたがる国については、この分析で使用した辞書での定義に基づいていずれか
の大陸に分類されています。 

●​ 国: OpenAlex データに含まれる機関情報の **country_code**フィールドによって識別され
る、ISO 3166-1 alpha-2 標準に基づいた 2 文字の国コードで定義されます。 

 
大陸を定義したら、大陸毎の集計を行い、その後、大陸毎のTop5の国を指示し、表示させま
す。 
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# 国コードから大陸コードへのマッピング辞書を定義します。 

# よく使われる国コードと大陸のマッピングを含めますが、必要に応じて追加してください。 

# より網羅的なマッピングが必要な場合は、外部ライブラリやデータセットの利用も検討でき

ます。 

# 国コードから大陸へのマッピング 

# 国コードから大陸コードへのマッピング辞書を定義します。 

# よく使われる国コードと大陸のマッピングを含めますが、必要に応じて追加してください。 

# より網羅的なマッピングが必要な場合は、外部ライブラリやデータセットの利用も検討でき

ます。 
 

country_to_continent = { 

   'JP': 'Asia', 'US': 'North America', 'CA': 'North America', 'GB': 'Europe', 

   'DE': 'Europe', 'FR': 'Europe', 'CN': 'Asia', 'AU': 'Oceania', 'NL': 'Europe', 

   'IT': 'Europe', 'CH': 'Europe', 'KR': 'Asia', 'SG': 'Asia', 'SE': 'Europe', 

   'DK': 'Europe', 'NO': 'Europe', 'FI': 'Europe', 'ES': 'Europe', 'BR': 'South America', 

   'IN': 'Asia', 'RU': 'Europe/Asia', 'TW': 'Asia', 'IR': 'Asia', 'SA': 'Asia', 

   'BD': 'Asia', 'LU': 'Europe', 'PH': 'Asia', 'AT': 'Europe', 'ET': 'Africa', 

   'ZA': 'Africa', 'EG': 'Africa', 'NG': 'Africa', 'AR': 'South America', 'CO': 'South America', 

   'CL': 'South America', 'MX': 'North America', 'BE': 'Europe', 'IE': 'Europe', 

   'IL': 'Asia', 'PK': 'Asia', 'MY': 'Asia', 'TH': 'Asia', 'VN': 'Asia', 'AE': 'Asia', 

   'TR': 'Europe/Asia', 'PL': 'Europe', 'CZ': 'Europe', 'HU': 'Europe', 'GR': 'Europe', 

   'PT': 'Europe', 'SK': 'Europe', 'UA': 'Europe', 'NZ': 'Oceania', 'EG': 'Africa', 

   'KE': 'Africa', 'GH': 'Africa', 'PE': 'South America', 'CL': 'South America', 

   'CO': 'South America', 'VE': 'South America', 'AR': 'South America', 'NG': 'Africa', 

   'DZ': 'Africa', 'MA': 'Africa', 'SD': 'Africa', 'IQ': 'Asia', 'SY': 'Asia', 

   'LB': 'Asia', 'JO': 'Asia', 'KW': 'Asia', 'QA': 'Asia', 'BH': 'Asia', 'OM': 'Asia', 

   'YE': 'Asia', 'CY': 'Asia/Europe', 'GE': 'Europe/Asia', 'AZ': 'Europe/Asia', 

   'KZ': 'Europe/Asia', 'UZ': 'Asia', 'TM': 'Asia', 'KG': 'Asia', 'TJ': 'Asia', 

   'AF': 'Asia', 'PK': 'Asia', 'LK': 'Asia', 'MM': 'Asia', 'KH': 'Asia', 'LA': 'Asia', 

   'BT': 'Asia', 'NP': 'Asia', 'MV': 'Asia', 'BN': 'Asia', 'TL': 'Asia', 'PG': 'Oceania', 

   'SB': 'Oceania', 'VU': 'Oceania', 'NC': 'Oceania', 'FJ': 'Oceania', 'WS': 'Oceania', 

   'TO': 'Oceania', 'KI': 'Oceania', 'TV': 'Oceania', 'NR': 'Oceania', 'MH': 'Oceania', 

   'PW': 'Oceania', 'FM': 'Oceania', 'MP': 'Oceania', 'GU': 'Oceania', 'AS': 'Oceania', 

   'CK': 'Oceania', 'NU': 'Oceania', 'TK': 'Oceania', 'WF': 'Oceania', 'PF': 'Oceania', 

   'NC': 'Oceania', 'NF': 'Oceania', 'BM': 'North America', 'GL': 'North America', 

   'PM': 'North America', 'VC': 'North America', 'LC': 'North America', 'GD': 'North America', 

   'DM': 'North America', 'AG': 'North America', 'KN': 'North America', 'AI': 'North America', 

   'BS': 'North America', 'CU': 'North America', 'DO': 'North America', 'HT': 'North America', 

   'JM': 'North America', 'TT': 'North America', 'BB': 'North America', 'BZ': 'North America', 

   'CR': 'North America', 'SV': 'North America', 'GT': 'North America', 'HN': 'North America', 

   'NI': 'North America', 'PA': 'North America', 'BQ': 'South America', 'CW': 'South America', 

   'SX': 'North America', 'AW': 'South America', 'SR': 'South America', 'GF': 'South America', 

   'GY': 'South America', 'FK': 'South America', 'GS': 'South America', 'UY': 'South America', 

   'PY': 'South America', 'BO': 'South America', 'EC': 'South America', 'PE': 'South America', 

   'CL': 'South America', 'CO': 'South America', 'VE': 'South America', 'AR': 'South America', 

   'SY': 'Asia', 'IQ': 'Asia', 'IR': 'Asia', 'KW': 'Asia', 'QA': 'Asia', 'AE': 'Asia', 

   'OM': 'Asia', 'YE': 'Asia', 'BH': 'Asia', 'LB': 'Asia', 'JO': 'Asia', 'PS': 'Asia', 

   'CY': 'Asia/Europe', 'GE': 'Europe/Asia', 'AM': 'Asia/Europe', 'AZ': 'Europe/Asia', 

   'KZ': 'Europe/Asia', 'UZ': 'Asia', 'TM': 'Asia', 'KG': 'Asia', 'TJ': 'Asia', 

   'AF': 'Asia', 'PK': 'Asia', 'LK': 'Asia', 'BD': 'Asia', 'NP': 'Asia', 'BT': 'Asia', 

   'MV': 'Asia', 'MM': 'Asia', 'TH': 'Asia', 'LA': 'Asia', 'KH': 'Asia', 'VN': 'Asia', 

   'MY': 'Asia', 'BN': 'Asia', 'SG': 'Asia', 'TL': 'Asia', 'PH': 'Asia', 'TW': 'Asia', 

   'KR': 'Asia', 'KP': 'Asia', 'MN': 'Asia', 'JP': 'Asia', 'CN': 'Asia', 'HK': 'Asia', 

   'MO': 'Asia', 'KP': 'Asia', 'MN': 'Asia', 'JP': 'Asia', 'CN': 'Asia', 'HK': 'Asia', 
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   'MO': 'Asia', 'AU': 'Oceania', 'NZ': 'Oceania', 'PG': 'Oceania', 'SB': 'Oceania', 

   'VU': 'Oceania', 'NC': 'Oceania', 'FJ': 'Oceania', 'WS': 'Oceania', 'TO': 'Oceania', 

   'KI': 'Oceania', 'TV': 'Oceania', 'NR': 'Oceania', 'MH': 'Oceania', 'PW': 'Oceania', 

   'FM': 'Oceania', 'MP': 'Oceania', 'GU': 'Oceania', 'AS': 'Oceania', 'CK': 'Oceania', 

   'NU': 'Oceania', 'TK': 'Oceania', 'WF': 'Oceania', 'PF': 'Oceania', 'NC': 'Oceania', 

   'NF': 'Oceania', 'UM': 'Oceania', 'IO': 'Asia', 'AQ': 'Antarctica', 'TF': 'Africa', 

   'BV': 'Antarctica', 'CC': 'Asia', 'CX': 'Asia', 'HM': 'Antarctica', 'JP': 'Asia', 

   'KR': 'Asia', 'TW': 'Asia', 'CN': 'Asia', 'HK': 'Asia', 'MO': 'Asia', 'SG': 'Asia', 

   'MY': 'Asia', 'TH': 'Asia', 'VN': 'Asia', 'KH': 'Asia', 'LA': 'Asia', 'MM': 'Asia', 

   'BN': 'Asia', 'TL': 'Asia', 'PH': 'Asia', 'ID': 'Asia', 'PG': 'Oceania', 'SB': 'Oceania', 

   'VU': 'Oceania', 'NC': 'Oceania', 'FJ': 'Oceania', 'WS': 'Oceania', 'TO': 'Oceania', 

   'KI': 'Oceania', 'TV': 'Oceania', 'NR': 'Oceania', 'MH': 'Oceania', 'PW': 'Oceania', 

   'FM': 'Oceania', 'MP': 'Oceania', 'GU': 'Oceania', 'AS': 'Oceania', 'CK': 'Oceania', 

   'NU': 'Oceania', 'TK': 'Oceania', 'WF': 'Oceania', 'PF': 'Oceania', 'NF': 'Oceania', 

   'AU': 'Oceania', 'NZ': 'Oceania', 'UM': 'Oceania', 'AQ': 'Antarctica', 'TF': 'Africa', 

   'BV': 'Antarctica', 'CC': 'Asia', 'CX': 'Asia', 'HM': 'Antarctica', 'US': 'North America', 

   'CA': 'North America', 'MX': 'North America', 'GL': 'North America', 'BM': 'North America', 

   'PM': 'North America', 'VC': 'North America', 'LC': 'North America', 'GD': 'North America', 

   'DM': 'North America', 'AG': 'North America', 'KN': 'North America', 'AI': 'North America', 

   'BS': 'North America', 'CU': 'North America', 'DO': 'North America', 'HT': 'North America', 

   'JM': 'North America', 'TT': 'North America', 'BB': 'North America', 'BZ': 'North America', 

   'CR': 'North America', 'SV': 'North America', 'GT': 'North America', 'HN': 'North America', 

   'NI': 'North America', 'PA': 'North America', 'BQ': 'South America', 'CW': 'South America', 

   'SX': 'North America', 'AW': 'South America', 'SR': 'South America', 'GF': 'South America', 

   'GY': 'South America', 'FK': 'South America', 'GS': 'South America', 'UY': 'South America', 

   'PY': 'South America', 'BO': 'South America', 'EC': 'South America', 'PE': 'South America', 

   'CL': 'South America', 'CO': 'South America', 'VE': 'South America', 'AR': 'South America', 

   'GB': 'Europe', 'DE': 'Europe', 'FR': 'Europe', 'NL': 'Europe', 'IT': 'Europe', 

   'ES': 'Europe', 'BE': 'Europe', 'SE': 'Europe', 'DK': 'Europe', 'NO': 'Europe', 

   'FI': 'Europe', 'PT': 'Europe', 'AT': 'Europe', 'CH': 'Europe', 'LU': 'Europe', 

   'IE': 'Europe', 'PL': 'Europe', 'CZ': 'Europe', 'HU': 'Europe', 'GR': 'Europe', 

   'SK': 'Europe', 'UA': 'Europe', 'RU': 'Europe/Asia', 'TR': 'Europe/Asia', 'CY': 'Asia/Europe', 

   'GE': 'Europe/Asia', 'AM': 'Asia/Europe', 'AZ': 'Europe/Asia', 'KZ': 'Europe/Asia', 

   'BY': 'Europe', 'LT': 'Europe', 'LV': 'Europe', 'EE': 'Europe', 'MD': 'Europe', 

   'RO': 'Europe', 'BG': 'Europe', 'AL': 'Europe', 'MK': 'Europe', 'RS': 'Europe', 

   'ME': 'Europe', 'BA': 'Europe', 'HR': 'Europe', 'SI': 'Europe', 'SK': 'Europe', 

   'CZ': 'Europe', 'PL': 'Europe', 'HU': 'Europe', 'AT': 'Europe', 'BE': 'Europe', 

   'NL': 'Europe', 'LU': 'Europe', 'FR': 'Europe', 'DE': 'Europe', 'CH': 'Europe', 

   'LI': 'Europe', 'MC': 'Europe', 'AD': 'Europe', 'SM': 'Europe', 'VA': 'Europe', 

   'IT': 'Europe', 'MT': 'Europe', 'CY': 'Asia/Europe', 'GR': 'Europe', 'AL': 'Europe', 

   'MK': 'Europe', 'RS': 'Europe', 'ME': 'Europe', 'BA': 'Europe', 'HR': 'Europe', 

   'SI': 'Europe', 'BG': 'Europe', 'RO': 'Europe', 'MD': 'Europe', 'UA': 'Europe', 

   'BY': 'Europe', 'LT': 'Europe', 'LV': 'Europe', 'EE': 'Europe', 'RU': 'Europe/Asia', 

   'TR': 'Europe/Asia', 'GE': 'Europe/Asia', 'AZ': 'Europe/Asia', 'AM': 'Asia/Europe', 

   'KZ': 'Europe/Asia', 'UZ': 'Asia', 'TM': 'Asia', 'KG': 'Asia', 'TJ': 'Asia', 

   'AF': 'Asia', 'PK': 'Asia', 'LK': 'Asia', 'BD': 'Asia', 'NP': 'Asia', 'BT': 'Asia', 

   'MV': 'Asia', 'MM': 'Asia', 'TH': 'Asia', 'LA': 'Asia', 'KH': 'Asia', 'VN': 'Asia', 

   'MY': 'Asia', 'BN': 'Asia', 'SG': 'Asia', 'TL': 'Asia', 'PH': 'Asia', 'TW': 'Asia', 

   'KR': 'Asia', 'KP': 'Asia', 'MN': 'Asia', 'JP': 'Asia', 'CN': 'Asia', 'HK': 'Asia', 

   'MO': 'Asia', 'SA': 'Asia', 'AE': 'Asia', 'QA': 'Asia', 'KW': 'Asia', 'BH': 'Asia', 

   'OM': 'Asia', 'YE': 'Asia', 'IQ': 'Asia', 'SY': 'Asia', 'LB': 'Asia', 'JO': 'Asia', 

   'PS': 'Asia', 'IL': 'Asia', 'AU': 'Oceania', 'NZ': 'Oceania', 'PG': 'Oceania', 

   'SB': 'Oceania', 'VU': 'Oceania', 'NC': 'Oceania', 'FJ': 'Oceania', 'WS': 'Oceania', 

   'TO': 'Oceania', 'KI': 'Oceania', 'TV': 'Oceania', 'NR': 'Oceania', 'MH': 'Oceania', 

   'PW': 'Oceania', 'FM': 'Oceania', 'MP': 'Oceania', 'GU': 'Oceania', 'AS': 'Oceania', 

   'CK': 'Oceania', 'NU': 'Oceania', 'TK': 'Oceania', 'WF': 'Oceania', 'PF': 'Oceania', 

   'NF': 'Oceania', 'UM': 'Oceania', 'AQ': 'Antarctica', 'TF': 'Africa', 'BV': 'Antarctica', 

   'CC': 'Asia', 'CX': 'Asia', 'HM': 'Antarctica', 'US': 'North America', 'CA': 'North America', 

   'MX': 'North America', 'GL': 'North America', 'BM': 'North America', 'PM': 'North America', 

   'VC': 'North America', 'LC': 'North America', 'GD': 'North America', 'DM': 'North America', 
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   'AG': 'North America', 'KN': 'North America', 'AI': 'North America', 'BS': 'North America', 

   'CU': 'North America', 'DO': 'North America', 'HT': 'North America', 'JM': 'North America', 

   'TT': 'North America', 'BB': 'North America', 'BZ': 'North America', 'CR': 'North America', 

   'SV': 'North America', 'GT': 'North America', 'HN': 'North America', 'NI': 'North America', 

   'PA': 'North America', 'BQ': 'South America', 'CW': 'South America', 'SX': 'North America', 

   'AW': 'South America', 'SR': 'South America', 'GF': 'South America', 'GY': 'South America', 

   'FK': 'South America', 'GS': 'South America', 'UY': 'South America', 'PY': 'South America', 

   'BO': 'South America', 'EC': 'South America', 'PE': 'South America', 'CL': 'South America', 

   'CO': 'South America', 'VE': 'South America', 'AR': 'South America', 'DZ': 'Africa', 

   'AO': 'Africa', 'BJ': 'Africa', 'BW': 'Africa', 'BF': 'Africa', 'BI': 'Africa', 

   'CV': 'Africa', 'CM': 'Africa', 'CF': 'Africa', 'TD': 'Africa', 'KM': 'Africa', 

   'CG': 'Africa', 'CD': 'Africa', 'CI': 'Africa', 'DJ': 'Africa', 'EG': 'Africa', 

   'GQ': 'Africa', 'ER': 'Africa', 'SZ': 'Africa', 'ET': 'Africa', 'GA': 'Africa', 

   'GM': 'Africa', 'GH': 'Africa', 'GN': 'Africa', 'GW': 'Africa', 'KE': 'Africa', 

   'LS': 'Africa', 'LR': 'Africa', 'LY': 'Africa', 'MG': 'Africa', 'MW': 'Africa', 

   'ML': 'Africa', 'MR': 'Africa', 'MU': 'Africa', 'YT': 'Africa', 'MA': 'Africa', 

   'MZ': 'Africa', 'NA': 'Africa', 'NE': 'Africa', 'NG': 'Africa', 'RW': 'Africa', 

   'ST': 'Africa', 'SN': 'Africa', 'SC': 'Africa', 'SL': 'Africa', 'SO': 'Africa', 

   'ZA': 'Africa', 'SS': 'Africa', 'SH': 'Africa', 'SD': 'Africa', 'TZ': 'Africa', 

   'TG': 'Africa', 'TN': 'Africa', 'UG': 'Africa', 'ZM': 'Africa', 'ZW': 'Africa', 

   'EH': 'Africa', 'RE': 'Africa', 'IC': 'Africa', 'EA': 'Africa', 'CP': 'Africa', 

   'DG': 'Africa', 'SX': 'North America', 'AW': 'South America', 'SR': 'South America', 

   'GF': 'South America', 'GY': 'South America', 'FK': 'South America', 'GS': 'South America', 

   'UY': 'South America', 'PY': 'South America', 'BO': 'South America', 'EC': 'South America', 

   'PE': 'South America', 'CL': 'South America', 'CO': 'South America', 'VE': 'South America', 

   'AR': 'South America', 'AQ': 'Antarctica', 'TF': 'Africa', 'BV': 'Antarctica', 

   'HM': 'Antarctica', 'GS': 'South America', 'UM': 'Oceania' 

} 

 

def map_countries_to_continents(country_list): 

   continents = set() 

   for country_code in country_list: 

       continent = country_to_continent.get(country_code, 'Unknown') 

       # Handle cases where a country might span multiple continents or is unassigned 

       if '/' in continent: 

           for c in continent.split('/'): 

               continents.add(c.strip()) 

       else: 

           continents.add(continent) 

   return list(continents) 

 

# 国際共著論文のDataFrameに、関与している全ての大陸のリスト列を追加します。 
df_international['involved_continents'] = 

df_international['involved_countries'].apply(map_countries_to_continents) 

 

# 結果の確認

 

 

display(df_international[['involved_countries', 'involved_continents']].head()) 
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4.大陸毎の国別の論文数集計 
 
# 国際共著論文を大陸毎に集計し、それぞれの論文数を算出します。 
 

continent_counts = {} 

for index, row in df_international.iterrows(): 

   for continent in row['involved_continents']: 

       continent_counts[continent] = continent_counts.get(continent, 0) + 1 

 

# 結果をDataFrameに変換して表示します。 
df_continent_counts = pd.DataFrame.from_dict(continent_counts, orient='index', 

columns=['publication_count']) 

df_continent_counts = df_continent_counts.sort_values(by='publication_count', 

ascending=False) 

 

print("大陸別の国際共著論文数:") 

display(df_continent_counts) 

 
 
 
考察：大陸毎の国際共著論文数 

国際共著論文を共著国の所属機関が属する大陸毎に集計した結果、以下のようになりました。（※1つ
の論文が複数の大陸の国による共著の場合、それぞれの論文数にカウントされます。） 

 

大陸 論文数 

アジア (Asia) 5,174 

ヨーロッパ (Europe) 3,030 

北米 (North America) 2,389 

オセアニア (Oceania) 418 
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南米 (South America) 255 

アフリカ (Africa) 192 

その他 (Unknown) 17 

分析の結果、アジアとの連携が最も多く、次いでヨーロッパ、北米が続きます。これは、地理的な近接性

や、欧米の主要研究機関との長年にわたる連携を反映していると考えられます。 

 
5.大陸毎の国別論文数集計とTop5国の特定 
 

1.​ 大陸毎の国際共著論文数: 取得した全データの中で、国際共著論文の総数は [Number of 
international collaborations] 件でした。これを大陸毎に集計した結果は、以下の通りです。 
[DataFrame of continent counts] 
 

2.​ 大陸毎の国際共著論文数の多い国 (Top 5): 各大陸において、国際共著論文数が上位 5 位
の国は、以下の通りです。 [DataFrames of top 5 countries per continent for each 
continent] 

 

# 国際共著論文について、大陸毎に国別の論文数を集計し、上位5カ国を特定します。 
 

country_counts_by_continent = {} 

 

for index, row in df_international.iterrows(): 

   countries = row['involved_countries'] 

   # For international collaborations, each involved country contributes to the count 

   for country_code in countries: 

       continent = country_to_continent.get(country_code, 'Unknown') 

       # Handle split continents like 'Europe/Asia' 

       if '/' in continent: 

           continents = [c.strip() for c in continent.split('/')] 

       else: 

           continents = [continent] 

 

       for c in continents: 

           if c not in country_counts_by_continent: 

               country_counts_by_continent[c] = {} 

           country_counts_by_continent[c][country_code] = 

country_counts_by_continent[c].get(country_code, 0) + 1 

 

print("大陸ごとの国際共著論文数の多い国 (Top 5):") 

 

for continent, country_counts in country_counts_by_continent.items(): 

   print(f"\n--- {continent} ---") 

   # Convert to DataFrame for easier sorting and display 

   df_country_counts = pd.DataFrame.from_dict(country_counts, orient='index', 

columns=['publication_count']) 

   df_country_counts = df_country_counts.sort_values(by='publication_count', 

ascending=False) 
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   display(df_country_counts.head(5)) 

 

 
 
--- Asia --- 
 

 publication_count 

JP 5174 

CN 1016 

KR 359 

IN 246 

TW 245 

--- North America --- 
 

 publication_count 

US 1919 

CA 367 

MX 81 

PA 14 

GT 3 

--- Unknown --- 
 

 publication_count 

IS 9 

PR 5 

GI 2 

XK 1 

--- Europe --- 
 

 publication_count 

GB 647 

DE 624 

FR 477 

ES 447 

IT 267 

 
--- Oceania --- 
 

 publication_count 

AU 356 

NZ 57 

FJ 1 

GU 1 

PW 1 

--- South America --- 
 

 publication_count 

BR 90 

CL 51 

AR 32 

CO 30 

PE 25 

--- Africa --- 
 

 publication_count 

EG 72 

ZA 69 
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DZ 20 

KE 16 

NG 14 

 
 

 
考察：大陸毎のTop5共著国 

各大陸において、京都大学との共著論文数が最も多い上位5カ国は以下の通りです。このランキング
は、京都大学の国際的な研究ネットワークの「ハブ」となっている国々を示しています。 

🌍 アジア (Asia) 

順位 国名（国コード） 論文数 

1 日本 (JP) 5,174 

2 中国 (CN) 1,016 

3 韓国 (KR) 359 

4 インド (IN) 246 

5 台湾 (TW) 245 

●​ 中国がアジアで圧倒的なトップとなり、1,000件を超える共著論文を記録しています。これは、ア
ジア地域における最も重要な共同研究パートナーであることを示しています。 

●​ 日本（JP）の論文数が5,174件と計上されているのは、国際共著論文を抽出する際、対象の論
文に関わるすべての国（日本を含む）をカウントする集計方法に基づいているためです。国際共
著論文の定義上、共著国のリストには日本も含まれるため、この件数が表示されています。 

🌎 北米 (North America) 

順位 国名（国コード） 論文数 

1 アメリカ合衆国 (US) 1,919 

2 カナダ (CA) 367 

3 メキシコ (MX) 81 

4 パナマ (PA) 14 

5 グアテマラ (GT) 3 

●​ アメリカ合衆国が全大陸を通じて最大の共著パートナーであり、その論文数は2,000件近くに達
しています。これは、日米間の強固な学術連携基盤を明確に示しています。 

🌍 ヨーロッパ (Europe) 
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順位 国名（国コード） 論文数 

1 イギリス (GB) 647 

2 ドイツ (DE) 624 

3 フランス (FR) 477 

4 スペイン (ES) 447 

5 イタリア (IT) 267 

●​ ヨーロッパでは、イギリスとドイツが他をリードし、伝統的な学術大国とのバランスの取れた連携
が見られます。 

🌍 オセアニア (Oceania) 

順位 国名（国コード） 論文数 

1 オーストラリア (AU) 356 

2 ニュージーランド (NZ) 57 

3 フィジー (FJ) 1 

4 グアム (GU) 1 

5 パラオ (PW) 1 

🌍 南米 (South America) 

順位 国名（国コード） 論文数 

1 ブラジル (BR) 90 

2 チリ (CL) 51 

3 アルゼンチン (AR) 32 

4 コロンビア (CO) 30 

5 ペルー (PE) 25 

 

🌍 アフリカ (Africa) 
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順位 国名（国コード） 論文数 

1 エジプト (EG) 72 

2 南アフリカ (ZA) 69 

3 アルジェリア (DZ) 20 

4 ケニア (KE) 16 

5 ナイジェリア (NG) 14 

6.特定テーマの深掘り分析 

1.​ Canadaとの共著分析について 
 

Geminiへの依頼：Candaとの共著文献について、Topic毎に論文数を集計してください。 
 
# Task 
"https://openalex.org/works?page=1&filter=authorships.institutions
.lineage:i22299242,publication_year:2024-2025,authorships.countrie
s:countries/ca&view=list,report,api" からTopicを分析してください。 

指定urlからのデータ取得 

Subtask: 

指定されたURLを使用してOpenAlex APIから論文データを取得します。 

 
base_url = "https://api.openalex.org/works" 

all_data = [] 

cursor = '*' # Start with the initial cursor value 

per_page = 200 # Max per_page for cursor pagination is 200 

user_institution_id = 'i22299242' 

canada_country_code = 'CA' 

 

print("Starting data fetch for Canada collaborations using cursor pagination...") 

 

while cursor: 

   params = { 

       "filter": 

f"authorships.institutions.lineage:{user_institution_id},authorships.countries:{canada_coun

try_code},publication_year:2024-2025", 

       "per_page": per_page, 

       "cursor": cursor 

   } 

   try: 

       response = requests.get(base_url, params=params) 

       response.raise_for_status() # Raise an HTTPError for bad responses (4xx or 5xx) 

       data = response.json() 
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       results = data.get("results", []) 

       if not results: 

           print("No more results found.") 

           break 

 

       all_data.extend(results) 

       meta = data.get("meta", {}) 

       cursor = meta.get("next_cursor") 

 

       print(f"Fetched {len(results)} items. Total items collected so far: 

{len(all_data)}") 

 

       if cursor: 

           time.sleep(0.1) # Add a small delay 

 

   except requests.exceptions.RequestException as e: 

       print(f"Error fetching data from OpenAlex API: {e}") 

       break # Exit the loop if an error occurs 

   except Exception as e: 

       print(f"An error occurred: {e}") 

       break 

 

print(f"\nFinished fetching data. Total items collected: {len(all_data)}") 

 

# Save all the collected data to a single JSON file 

if all_data: 

   with open("canada_collaboration_data.json", "w") as f: 

       json.dump(all_data, f, indent=4) 

 

   print(f"Successfully saved {len(all_data)} items to 'canada_collaboration_data.json'.") 

else: 

   print("No data was fetched for Canada collaborations.") 

 

 
 
カナダとの共同作業に関するデータが正常に取得され、canada_collaboration_data.jsonとして保存さ
れました。次のステップは、このデータをpandasのDataFrameに読み込むことです。これは、前回の分
析では、正しくフィルタリングされたデータを含んでいないDataFrameに対して実行されていたためで
す。 
 
import pandas as pd 

import json 

 

try: 

   with open("canada_collaboration_data.json", "r") as f: 

       canada_collab_data = json.load(f) 
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   # The data is a list of records, which can be directly used to create a DataFrame 

   df_canada_collaboration_loaded = pd.DataFrame(canada_collab_data) 

   display(df_canada_collaboration_loaded.head()) 

 

except FileNotFoundError: 

   print("Error: canada_collaboration_data.json not found. Please ensure the file exists.") 

except Exception as e: 

   print(f"An error occurred while reading or processing the JSON file: {e}") 

 

結果： 

 
 
 
このJSONファイルを項目ごとにこのフォーマットにしてから、分析を行います。 
 
Geminiへの依頼：カナダとの共著でドメイン毎の主要トピック (Top 3) を表示し、そのドメイン全体の論
文数と含まれる主要TOP3のトピックについて記載してください。 
 
from collections import Counter 

 

# Dictionary to store topic counts per domain 

topic_counts_by_domain = {} 

# Dictionary to store total publication counts per domain 

domain_total_counts = Counter() 

 

for index, row in df_canada_collaboration_loaded.iterrows(): 

   domains_in_publication = set() # Use a set to count each domain only once for the 

total count 

   topics_list = row['topics'] 

   if topics_list: 

       for topic in topics_list: 

           domain_name = None 

           topic_name = topic.get('display_name') 

 

           if 'domain' in topic and topic['domain'] and 'display_name' in 

topic['domain']: 

                domain_name = topic['domain']['display_name'] 

 

           if domain_name: 
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               # Count each domain once per publication for the total domain count 

               domains_in_publication.add(domain_name) 

               # Count each topic occurrence within its domain 

               if domain_name not in topic_counts_by_domain: 

                   topic_counts_by_domain[domain_name] = Counter() 

               if topic_name: # Ensure topic_name exists before counting 

                   topic_counts_by_domain[domain_name][topic_name] += 1 

 

   # Add the domains from this publication to the total domain counts 

   domain_total_counts.update(list(domains_in_publication)) 

 

print("カナダとの共著論文におけるドメイン別の主要トピック (Top 3) とドメイン全体の論文数:") 

 

# Display top 3 topics and total count for each domain 

for domain, topic_counts in topic_counts_by_domain.items(): 

   total_count = domain_total_counts.get(domain, 0) 

   print(f"\n--- {domain} (論文数: {total_count}) ---") 

   # Get the top 3 topics for the current domain 

   top_topics = topic_counts.most_common(3) 

   if top_topics: 

       for topic, count in top_topics: 

           print(f"- {topic}: {count} 論文") 

   else: 

       print("該当するトピックはありません。") 

 

# Also print domains that had publications but no topics with display names 

for domain in domain_total_counts: 

   if domain not in topic_counts_by_domain: 

        total_count = domain_total_counts.get(domain, 0) 

        print(f"\n--- {domain} (論文数: {total_count}) ---") 

        print("このドメインに関連付けられたトピック名はありませんでした。") 

 
結果：
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Geminiへの依頼： 
# Task 
"all_output_cursor.json" ファイルを読み込み、ユーザーの所属機関とカナダの機関が共著して
いる論文について、トピック別に論文数を集計してください。 
 
## カナダとの共著論文の特定 
 
### Subtask: 
df_all DataFrameから、ユーザーの所属機関（最初のデータ取得時のフィルター 
authorships.institutions.lineage:i22299242 で指定された機関）とカナダの機関（国コード 'CA'）
の両方が含まれる論文を特定します。 
 

●​ カナダとの共著論文から抽出されたこれらのドメインとトピックは、カナダが国際的に活発に研

究を行っている分野であると考えられます。 
●​ 特に、表示されている上位のトピックは、カナダの研究者が海外の研究者と協力して取り組んで

いる主要な研究テーマを示しています。これらの分野は、カナダの学術界や研究機関が強みを

持っている、あるいは注力している可能性が高いと言えます。 

特筆事項：上位のトピックは天文学・宇宙物理学に集中しており、この分野でのカナダとの連携が特に

強いことが示唆されます。 

 
考察：特定テーマの深掘り分析 
 
カナダとの共著論文のトピック 

カナダとの連携分野 

国際共著論文数で北米第2位となったカナダ（CA）との共著論文について、研究テーマ（ドメイン別Top 3
トピック）を深掘りしました。 

ドメイン 論文
数 

Top 3 トピック（論文数） 

自然科学 (Natural 
Sciences) 

172 - 天文学・宇宙物理学: 56 論文 - 素粒子物理
学: 46 論文 - 核物理学: 39 論文 

工学技術 (Technology) 59 - 機械学習: 14 論文 - 人工知能: 13 論文 - 
電気工学: 13 論文 

医学・健康科学 (Health 
Sciences) 

57 - 機能性脳画像: 8 論文 - 脳科学・神経科学: 
7 論文 - 分子神経科学: 7 論文 

数学 (Mathematics) 28 - 離散数学: 10 論文 - 統計学: 9 論文 - 代
数学: 7 論文 
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物理学 (Physics) 26 - 量子物理学: 6 論文 - 場の量子論: 5 論文 
- 非線形力学系: 5 論文 

考察： 

カナダとの共著研究は、自然科学分野、特に天文学・宇宙物理学、素粒子物理学といった基礎科学領
域に極度に集中していることが分かります。これは、大型研究プロジェクトや国際観測網への参画など、
グローバルな協力が不可欠な分野での強固な連携を示唆しています。 

2.​ 京都大学医学部（Graduate School of Medicine）の共著論文（4,534件） 

 

Geminiへの依頼：以下の論文をJsonファイルにしてください。
https://api.openalex.org/works?page=1&filter=authorships.institutions.lineage:i22299242,publicati
on_year:2024-2025,raw_affiliation_strings.search:Graduate+School+of+Medicine 

 
import requests 
import json 
import time 
 
base_url = "https://api.openalex.org/works" 
all_data_medicine = [] 
cursor = '*' # Start with the initial cursor value 
per_page = 200 # Max per_page for cursor pagination is 200 
filter_query = 
"authorships.institutions.lineage:i22299242,publication_year:2024-2025,raw_affiliation_stri
ngs.search:Graduate+School+of+Medicine" 
 
print("Starting data fetch for Graduate School of Medicine publications using cursor 
pagination...") 
 
while cursor: 
    params = { 
        "filter": filter_query, 
        "per_page": per_page, 
        "cursor": cursor 
    } 
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    try: 
        response = requests.get(base_url, params=params) 
        response.raise_for_status() # Raise an HTTPError for bad responses (4xx or 5xx) 
        data = response.json() 
 
        results = data.get("results", []) 
        if not results: 
            print("No more results found.") 
            break 
 
        all_data_medicine.extend(results) 
        meta = data.get("meta", {}) 
        cursor = meta.get("next_cursor") 
 
        print(f"Fetched {len(results)} items. Total items collected so far: 
{len(all_data_medicine)}") 
 
        if cursor: 
            time.sleep(0.1) # Add a small delay 
 
    except requests.exceptions.RequestException as e: 
        print(f"Error fetching data from OpenAlex API: {e}") 
        break # Exit the loop if an error occurs 
    except Exception as e: 
        print(f"An error occurred: {e}") 
        break 
 
print(f"\nFinished fetching data. Total items collected: {len(all_data_medicine)}") 
 
# Save all the collected data to a single JSON file 
if all_data_medicine: 
    filename = "graduate_school_medicine_all_works.json" 
    with open(filename, "w") as f: 
        json.dump(all_data_medicine, f, indent=4) 
 
    print(f"Successfully saved {len(all_data_medicine)} items to '{filename}'.") 
else: 
    print("No data was fetched for Graduate School of Medicine publications.") 

 

結果： 
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前処理： 

import pandas as pd 

import json 

 

try: 

   with open("graduate_school_medicine_all_works.json", "r") as f: 

       medicine_data = json.load(f) 

 

   # The data is a list of records, which can be directly used to create a DataFrame 

   df_medicine = pd.DataFrame(medicine_data) 

   display(df_medicine.head()) 

except FileNotFoundError 

   print("Error: graduate_school_medicine_all_works.json not found. Please ensure the file 

exists.") 

except Exception as e: 

   print(f"An error occurred while reading or processing the JSON file: {e}") 

結果：
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from collections import Counter 

import pandas as pd 

 

# Extract all topics from the 'topics' column for the medicine publications 

all_topics_medicine = [] 

for index, row in df_medicine.iterrows(): 

   topics_list = row['topics'] 

   if topics_list: 

       for topic in topics_list: 

           topic_name = topic.get('display_name') 

           if topic_name: 

               all_topics_medicine.append(topic_name) 

 

# Count the occurrences of each topic 

topic_counts_medicine = Counter(all_topics_medicine) 
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# Display the topic counts 

print("Graduate School of Medicine 関連論文におけるトピック別の論文数:") 

# Convert to DataFrame for better display 

df_topic_counts_medicine = pd.DataFrame.from_dict(topic_counts_medicine, orient='index', 

columns=['publication_count']) 

df_topic_counts_medicine = df_topic_counts_medicine.sort_values(by='publication_count', 

ascending=False) 

 

# Display the top N topics (let's display top 20 for a good overview) 

display(df_topic_counts_medicine.head(20)) 

 

# Display the structure of the 'topics' column for one publication as an example (optional, 

but helpful) 

# print("\n'topics' 列のデータ構造例:") 

# if not df_medicine.empty and 'topics' in df_medicine.columns and 

df_medicine['topics'].iloc[0]: 

#     display(df_medicine['topics'].iloc[0]) 

# else: 

#     print("データがないか、'topics' 列が存在しないため表示できません。") 

結果：以下の結果には、１つの論文で複数のTopicがあるケースがあり、対象の4,534の論文につい
て、カウントしたものです。 

Topic Name publication_count 

Gastric Cancer Management and Outcomes 
91 

Immune Cell Function and Interaction 
88 

Cancer Immunotherapy and Biomarkers 
84 

Venous Thromboembolism Diagnosis and Management 
79 

Lung Cancer Treatments and Mutations 
76 

23 



Acute Myeloid Leukemia Research 
74 

Hematopoietic Stem Cell Transplantation 
74 

Pancreatic and Hepatic Oncology Research 
69 

Atrial Fibrillation Management and Outcomes 
67 

Radiomics and Machine Learning in Medical Imaging 
66 

Cancer Genomics and Diagnostics 
62 

Glioma Diagnosis and Treatment 
62 

Functional Brain Connectivity Studies 
59 

RNA modifications and cancer 
57 

Lung Cancer Diagnosis and Treatment 
56 

Cardiac Arrest and Resuscitation 
53 

Liver Disease Diagnosis and Treatment 
52 

Asthma and respiratory diseases 
52 

Chronic Obstructive Pulmonary Disease (COPD) Research 
52 

Organ Transplantation Techniques and Outcomes 
51 

 
 

 
考察1： 

●​ Gastric Cancer Management and Outcomes (91 件) 
●​ Immune Cell Function and Interaction (88 件) 
●​ Cancer Immunotherapy and Biomarkers (84 件) 
●​ Venous Thromboembolism Diagnosis and Management (79 件) 
●​ Lung Cancer Treatments and Mutations (76 件) 
●​ Acute Myeloid Leukemia Research (74 件) 
●​ Hematopoietic Stem Cell Transplantation (74 件) 
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●​ Pancreatic and Hepatic Oncology Research (69 件) 
●​ Atrial Fibrillation Management and Outcomes (67 件) 
●​ Radiomics and Machine Learning in Medical Imaging (66 件) 

これらの上位トピックから、この所属機関の Graduate School of Medicine における研究は、がん（特
に胃がん、肺がん、白血病、膵臓・肝臓がんなど）、免疫学、血液疾患（血栓塞栓症、造血幹細胞移植
など）、循環器疾患（心房細動など）、そして医療画像における AI/機械学習といった分野に特に焦点を
当てていることが分かります。 

これらの分野が、この機関における医学研究の主要な柱となっていると言えるでしょう。 
 
考察2： 

医学部関連論文の主題 

京都大学のGraduate School of Medicineに関連する論文4,534件を対象に、その研究トピックの傾
向を分析しました。 

順
位 

トピック名 論文
数 

1 胃がんの管理と治療成績 (Gastric Cancer Management and 
Outcomes) 

91 

2 免疫細胞の機能と相互作用 (Immune Cell Function and Interaction) 88 

3 がん免疫療法とバイオマーカー (Cancer Immunotherapy and 
Biomarkers) 

84 

4 静脈血栓塞栓症の診断と管理 (Venous Thromboembolism Diagnosis 
and Management) 

79 

5 肺がんの治療と変異 (Lung Cancer Treatments and Mutations) 76 

考察3： 

Graduate School of Medicineにおける研究の主要な柱は、以下の分野に明確に集中しています。 

1.​がん研究（Oncology）: 胃がん（第1位）、肺がん（第5位）、白血病、膵臓・肝臓がんなど、多岐
にわたる部位のがん治療・管理が上位を占めています。 

2.​免疫学と血液疾患: 免疫細胞機能（第2位）、がん免疫療法（第3位）、静脈血栓塞栓症（第4
位）、造血幹細胞移植など、免疫システムと血液凝固・造血に関わる基礎および臨床研究が活
発です。 

3.​先端技術の応用: **医療画像におけるAI/機械学習（Radiomics and Machine Learning）**が
上位に位置しており、最新の技術を駆使した診断・治療法の開発にも注力していることがうかが
えます。 

これらの結果は、京都大学医学研究科が、特定のがん種や免疫・血液疾患といった重要課題に重点を
置きつつ、国際的な最先端の研究テーマにも積極的に取り組んでいることを示しています。 
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Ⅱ.  ケーススタディ２：岐阜大学レポジトリの登録促進の分析 

この分析は、岐阜大学が2020年〜2025年に公開した全著作物（OpenAlexより取得した7,780
件）を対象に、レポジトリへの登録状況を調査し、その現状を改善するための具体的な提言を行

うものです。 

1. データ取得と抽出 

岐阜大学のレポジトリ登録状況の現状分析 

岐阜大学のレポジトリ登録状況について、OpenAlexデータとレポジトリデータを照合し、重複率を分析
しました。 

項目​ ​ 詳細 

分析対象​ 岐阜大学（Gifu University）の2020年～2025年の著作物 
 
API​ ​
https://api.openalex.org/works?page=1&filter=authorships.institutions.lineage:i4240
5503,publication_year:2020-2025 
 
総件数​​ 7,784件（API報告値 7,780件）​ 
 
岐阜大学：OpenAlexから、岐阜大学の著作物を探し、レポジトリに登録していないものについて、先生
に掲載を依頼する。 
 
Step1：岐阜大学の著作物をOpenAlexが抽出し、書誌情報をCSV化する。 
Step2：レポジトリの書誌情報をダウンロードし、Step1で抽出されたデータを比べる 
Step3：Step1のCSVで、Step2で調べたデータを見比べ、ジャーナルタイトル毎にレポジトリの     
　　　  掲載の可否をチェックする。(https://openpolicyfinder.jisc.ac.uk/) 
Step4：レポジトリに登録がないものについては、先生に連絡して、許諾を得る。 
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Step1：岐阜大学の著作物の抽出 

 
 
API：
https://api.openalex.org/works?page=1&filter=authorships.institutions.lineage:i42405
503,publication_year:2020-2025 
から取得できる7784論文をすべてJSONフォーマットでダウンロードするようにしてください。 
 

【AI（Gemini）によるページネーション処理の修正】 

●​ 初期課題: ダウンロードが1ページ目（200件）で停止。API応答のmeta情報に**next_page**

キーが含まれていなかったことが原因。 

●​ Geminiによる修正: OpenAlex APIがpageパラメータのインクリメントによってページネーション

を行う仕様であることを特定し、コードを修正。 

●​ 結果: 合計 7,780 件の全データ取得に成功し、
**institution_i42405503_papers_2020-2025.json**に保存完了。 

コードを修正して、APIから取得した meta 情報の page と per_page を使って次のページのURLを生

成するように変更します。これにより、すべてのページを順番にダウンロードできるようになります。 

 

実行結果を確認しました。API から取得可能なすべてのデータ、合計 7780 件のダウンロードが正常に

完了し、institution_i42405503_papers_2020-2025.json というファイルに保存されました。 

このデータから、OpenAlexID、Title、DOI、 著者名、OA種別、PDFのURLをCSVで抽出していただけ

ないでしょうか？ 

 

Gemini：承知いたしました。前回の抽出項目に加えて、OA種別とPDFのURLも抽出してCSVファイル

に含めるように、コードを修正します。 
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実行結果を確認しました。7780 件の論文データから、OpenAlex ID、Title、DOI、著者名、OA 種別、

PDF の URL が無事に抽出され、extracted_paper_data.csv ファイルに保存されました。 

STEP2. レポジトリ登録状況の分析 

【データ比較のプロセス】 

1.​OpenAlexデータ抽出 (Step 1): ダウンロードしたJSONファイルから、OpenAlex ID、Title、

DOI、著者名、OA種別、PDFのURLをCSVファイルとして抽出。 

2.​レポジトリデータ取得 (Step 2): 岐阜大学のレポジトリから手動でCSVを取得（2020年〜2025

年）。 

3.​重複チェック (Step 3): 2つのCSVを統合し、タイトルの一致を**COUNTIF関数**でカウント。 

【重複状況の現状】 

視点 重複率 示唆されること 

OpenAlexから見たレポジ
トリの重複 

約 5.0% OpenAlexに収録されている岐阜大論文のうち、レポジト

リに登録されているのはごく一部。 

レポジトリから見た

OpenAlexの重複 

約 19.7% レポジトリに登録されている論文の約2割はOpenAlexに

も収録されている。 

岐阜大学のレポジトリにアクセスし、手動でCSVファイルを200件毎に2020年から2025年まで取得しま

す。 
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2020年から2025年までの論文をCSVでダウンロードして、１つのファイルにします。 
 
Step1で作成したCSVファイルとStep2でダウンロードしたCSVファイルを見比べ、Step1で作成された
CSVファイルにあるタイトルのみをリスト化します。 
 
Step3：レポジトリから出力されたファイルとOpenAlexから出力されたファイルを１つのファイルにして、
タイトルで =COUNTIF(比較場所, 比較箇所)を設定し、 数字をカウントします。 
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OpenAlex側でも同様に確認します。 
OpenAlex側には、PDFのURLも付与している論文があるので、それらを先生に確認して 
掲載することでフルテキストも利用できます。 
 

 
 
現状は、OpenAlex側から見る岐阜大学のレポジトリのデータの重複は、5％程度です。 
岐阜大学のレポジトリから見るOpenAlexデータの重複は19.7％程度となります。 
 

視点 重複率 示唆されること 

OpenAlexから見た 
レポジトリの重複 約 5.0% 

OpenAlexに収録された岐阜大学論文のうち、レポジトリに登録さ
れているのはごくわずかである。 

レポジトリから見た

OpenAlexの重複 約 19.7% 
レポジトリに登録されている論文の約2割はOpenAlexにも収録さ
れている。 

 
この結果から、岐阜大学の機関リポジトリへの登録件数はまだ低い水準にあることが明らかになりまし
た。レポジトリを重要な学術成果の公開・蓄積の場として活用するためには、積極的な登録促進策が求
められます。 
 
OpenAlex又はUnpaywallが最大のOAのデータベースですが、中には、レポジトリや他にも、 
OAなのに、PDFリンクが記載していなかったり、色々問題があります。これらの収録をより正確にするこ
とで、OAで活用できる範囲も広がるものと思います。 
 
ぜひ、OpenAlexからのCSVファイルデータでPDFのリンクのある論文から、著者と相談して、レポジトリ
に掲載していきましょう。 
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レポジトリ登録促進への具体的な提言 

この現状を改善し、機関リポジトリの価値を最大化するために、OpenAlexのデータを活用した具体的な
アプローチを提言します。 

🚀 OpenAlexデータを活用したフルテキスト収集の強化 

OpenAlexから抽出したCSVデータには、論文のPDFのURLが付与されているものがあります。これ
は、その論文がオープンアクセス（OA）であり、フルテキストがすでに利用可能な状態にあることを示し
ています。 

●​ アクション: これらのPDFリンクを持つ論文を特定し、その著者（先生方）に対して個別に連絡を
取り、機関リポジトリへの掲載許諾を依頼します。 

●​ 効果: この取り組みにより、外部のOAプラットフォームで公開されている成果物を機関リポジト
リに取り込むことができ、フルテキストの搭載率とレポジトリのOA活用範囲が大幅に拡大しま
す。 

✅ 収録精度の向上と網羅性の確保 

OpenAlexやUnpaywallなどの外部OAデータベースは強力ですが、すべての論文を完璧に網羅してい
るわけではありません。 

●​ アクション: レポジトリ側で、先生方に協力をお願いし、最新の著作物情報や、外部データベー
スでは捕捉しきれていない論文を正確に登録してもらうことで、収録データの精度と網羅性を向
上させます。 

●​ 効果: 岐阜大学の研究成果をより正確かつ広範に世界へ発信し、OAを促進することができま
す。 

3. 投稿先ジャーナル分析 (引用数に基づく Top 25) 

岐阜大学の研究者がどのようなジャーナルに論文を投稿し、どの論文が学術界に大きな影響を与えて
いるかを把握するため、投稿先ジャーナルを引用数の多い順に分析しました。（ノイズデータを除外し、
上位25件を表示しています。） 

【分析の目的】 岐阜大学の論文データを活用し、主要な投稿先ジャーナル（雑誌/会議など）の傾向を把
握する。 

【結果概要】 ノイズデータ（PubMed Central, Unknown Venueなど）を除外した後、引用数の合計が多
い順にTop 25の投稿先を抽出しました。 
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抽出した論文から、投稿先TOP25を表示するためのプログラム 
 
import pandas as pd 

import json 

import os 

 

# JSONファイルのパス 

json_file_path = '/content/institution_i42405503_papers_2020-2025.json' 

 

# JSONファイルを読み込む 

papers_data = [] 

if os.path.exists(json_file_path): 

    with open(json_file_path, 'r', encoding='utf-8') as f: 

        data = json.load(f) 

        papers_data = data.get('papers', []) 

    print(f"'{json_file_path}' から {len(papers_data)} 件の論文データを読み込みました。") 

else: 

    print(f"エラー: ファイルが見つかりません - '{json_file_path}'") 

    papers_data = [] # 空のリストを作成してエラーを防ぐ 

 

 

# 論文データが読み込まれているか確認 

if papers_data: 

    # OpenAlex IDをキーとしてhost_venueのdisplay_nameと引用数を格納するリストを作成 

    venue_info_list = [] 

    for paper in papers_data: 

        openalex_id = paper.get('id', '') 

        venue_name = 'Unknown Venue' # デフォルト値 

        citation_count = paper.get('cited_by_count', 0) # 引用数を取得 

 

        # best_oa_location から venue name を取得 

        best_oa_location = paper.get('best_oa_location', {}) 

        if best_oa_location and best_oa_location.get('source'): 

             venue_name = best_oa_location.get('source', {}).get('display_name', 'Unknown 

Venue') 

        else: 

            # best_oa_location がない場合、primary_location から取得 

            primary_location = paper.get('primary_location', {}) 

            if primary_location and primary_location.get('source'): 

                 venue_name = primary_location.get('source', {}).get('display_name', 

'Unknown Venue') 

 

        if openalex_id: 

             venue_info_list.append({'OpenAlexID': openalex_id, 'Venue_Name': venue_name, 

'Citation_Count': citation_count}) 

 

    # リストからDataFrameを作成 

    venue_df = pd.DataFrame(venue_info_list) 

 

    # 除外するVenue名をリストで定義 

    excluded_venues = ['PubMed Central', 'PubMed', 'Unknown Venue', 'arXiv (Cornell 

University)', 'Research Portal Denmark'] 
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    # 除外リストに含まれないVenue名でフィルタリング 

    filtered_venue_df = venue_df[~venue_df['Venue_Name'].isin(excluded_venues)].copy() 

 

 

    # Venue_Nameごとの論文数を集計 

    venue_counts = filtered_venue_df['Venue_Name'].value_counts().reset_index() 

    venue_counts.columns = ['Venue_Name', 'Publication_Count'] 

 

    # Venue_Nameごとの引用数の合計を計算 

    venue_citations = 

filtered_venue_df.groupby('Venue_Name')['Citation_Count'].sum().reset_index() 

    venue_citations.columns = ['Venue_Name', 'Total_Citation_Count'] 

 

    # 投稿数と引用数のデータを結合 

    venue_analysis = pd.merge(venue_counts, venue_citations, on='Venue_Name') 

 

    # 引用数の多い順に並べ替えて上位25件を取得 

    top_venues_by_citation = venue_analysis.sort_values(by='Total_Citation_Count', 

ascending=False).head(25) 

 

 

    print("\n論文投稿先（ジャーナル/会議など）Top 25 (引用数順、除外済み):") 

    display(top_venues_by_citation) 

 

else: 

    print("分析するための論文データがありません。") 

 
'/content/institution_i42405503_papers_2020-2025.json' から 7807 件の論文データを読み込みまし
た。 
 
論文投稿先（ジャーナル/会議など）Top 25 (引用数順、除外済み): 
 

 Venue_Name Publication_Count Total_Citation_Count 

1 Scientific Reports 129 2279 

3 
International Journal of Molecular Sciences 71 1562 

173 
Journal of Magnetism and Magnetic 

Materials 
8 1222 

8 Cancers 49 970 

26 Nature Communications 21 665 

65 Circulation Journal 13 557 
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220 Biomolecules 6 499 

6 PLoS ONE 51 417 

2 
Journal of Veterinary Medical Science 106 405 

209 Frontiers in Plant Science 7 365 

81 Cells 12 360 

55 
International Journal of Hydrogen Energy 15 345 

455 Nature Medicine 4 342 

5 
Reviews in Agricultural Science 54 338 

72 
Proceedings of the National Academy of 

Sciences 
13 318 

21 Nutrients 25 304 

102 Analytical Sciences 10 298 

226 Environmental Research 6 288 

75 
Physical review. D/Physical review. D. 12 287 

338 
Radiological Physics and Technology 5 284 

125 Antioxidants 9 272 

23 
Journal of Biological Chemistry 24 270 

350 JAMA Network Open 4 268 

22 Hepatology Research 25 265 
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2344 

ISPRS Journal of Photogrammetry and 
Remote Sen... 

1 263 

考察： 

●​ 最大投稿先と影響力: Scientific Reportsは投稿論文数（129件）と総引用数（2,279件）の両
方で圧倒的な1位となり、岐阜大学の多様な分野の研究者がこの国際的なメガジャーナルを主
要な発表の場としていることがわかります。 

●​ 高影響力のジャーナル: Nature Communications（総引用数665件）、Nature Medicine（総
引用数342件）、Proceedings of the National Academy of Sciences (PNAS)（総引用数
318件）といった、影響力の高いトップジャーナルにも論文を投稿し、高い引用を獲得しているこ
とが確認できます。 

●​ 研究の専門分野: International Journal of Molecular Sciences、Cancers、Journal of 
Veterinary Medical Scienceなど、生命科学、医学、獣医学といった分野に特化したジャーナ
ルが上位に多く、これらの分野が岐阜大学の研究における主要な柱であることが示唆されま
す。 

このジャーナルリストは、レポジトリ登録の優先順位付けにも役立ちます。特に引用数が多いジャーナ
ルに掲載された論文は、影響力が大きく公開のニーズも高いため、優先的にレポジトリ登録を依頼する
ことで、学術界への貢献度を高めることができます。 
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Ⅲ.ケーススタディ３：量子コンピュータ分野の俯瞰分析（日本研究者） 
参考文献：https://doi.org/10.5281/zenodo.13959607 
 

この分析は、OpenAlexのデータ（APIフィルター：
primary_topic.id:t10682,authorships.countries:countries/jp）に基づき、日本の研究者による量子コン
ピュータのアルゴリズムとアーキテクチャーに関する論文3,422件を対象として、その学術的な影響力と
研究の主題を俯瞰するものです。 

 
API:　https://api.openalex.org/works?page=1&filter=primary_topic.id:t10682,authorships.countries:countries/jp 
Geminiに、OpenAlexで以下のAPI ですべての文献をJSON Fileでダウンロードしてください。
https://api.openalex.org/works?page=1&filter=primary_topic.id:t10682,authorships.countries:countries/jp 
 

1. データ取得プロセスの改善と実行 

項目 詳細 

分析

対象 
日本の著者による論文で、プライマリートピックが量子コンピュータのアルゴリズムとアーキテク

チャー (primary_topic.id:t10682) の文献。 

API https://api.openalex.org/works?page=1&filter=primary_topic.id:t1068
2,authorships.countries:countries/jp 

総件

数 
3,422件 

Colabでプログラムを実行 
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import requests 
import json 
import time 
import math 
 
# --- 設定 --- 
# OpenAlexのPoliteness Policy（100リクエスト/分）を遵守するため、リクエスト間に遅延を入れます。 
# 1リクエストあたり0.6秒の遅延で、約100リクエスト/分を維持できます。 
DELAY_BETWEEN_REQUESTS = 0.6 
 
# 取得するAPIのベースURLとフィルター条件 
# filter=primary_topic.id:t10682,authorships.countries:countries/jp 
BASE_URL = "https://api.openalex.org/works" 
FILTER = "primary_topic.id:t10682,authorships.countries:countries/jp" 
PER_PAGE = 200 # 1ページあたりの最大取得件数 
OUTPUT_FILENAME = "openalex_jp_t10682_works.json" 
 
def fetch_all_works(): 
    """ 
    OpenAlex APIから指定されたフィルター条件に一致するすべての文献を取得し、JSONファイルに保存します。 
    ページネーション（per-page=200）を使用して全データを取得します。 
    """ 
    all_works = [] 
    page = 1 
    total_results = 0 
    total_pages = 0 
 
    # ユーザーエージェントを設定（Politeness Policy推奨） 
    # 自身のメールアドレスに置き換えてください（例: "OpenAlex Downloader Script (contact: your_email@example.com)"） 
    headers = { 
        "User-Agent": "OpenAlex Downloader Script (contact: example@example.com)" 
    } 
 
    print(f"--- OpenAlex 文献ダウンロード開始 ---") 
    print(f"フィルター条件: {FILTER}") 
 
    # 1. 初回リクエストでメタデータ（全件数）を取得 
    try: 
        initial_url = f"{BASE_URL}?filter={FILTER}&per-page={PER_PAGE}&page={page}" 
        print(f"初回リクエスト中...") 
        response = requests.get(initial_url, headers=headers) 
        response.raise_for_status() # HTTPエラーチェック 
        data = response.json() 
 
        total_results = data['meta']['count'] 
        total_pages = math.ceil(total_results / PER_PAGE) 
 
        print(f"総文献数: {total_results}件") 
        print(f"必要なページ数: {total_pages}ページ") 
 
        if total_results == 0: 
            print("該当する文献が見つかりませんでした。スクリプトを終了します。") 
            return 
 
        # 初回ページの結果を格納 
        all_works.extend(data['results']) 
        print(f"ページ 1/{total_pages} を取得しました。({len(all_works)}/{total_results}件)") 
 
    except requests.exceptions.RequestException as e: 
        print(f"初回リクエスト中にエラーが発生しました: {e}") 
        return 
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    # 2. ページネーションループで残りのデータを取得 
    # 2ページ目から最終ページまでループ 
    for page in range(2, total_pages + 1): 
        # OpenAlexの推奨に従い、リクエスト間に遅延を挿入 
        time.sleep(DELAY_BETWEEN_REQUESTS) 
 
        try: 
            current_url = f"{BASE_URL}?filter={FILTER}&per-page={PER_PAGE}&page={page}" 
            response = requests.get(current_url, headers=headers) 
            response.raise_for_status() # HTTPエラーチェック 
            data = response.json() 
 
            # 結果リストに追加 
            works_on_page = data.get('results', []) 
            all_works.extend(works_on_page) 
 
            print(f"ページ {page}/{total_pages} を取得しました。({len(all_works)}/{total_results}件)") 
 
            # 取得件数が想定の総件数を超えた場合、ループを終了 
            if len(all_works) >= total_results: 
                 break 
 
        except requests.exceptions.RequestException as e: 
            print(f"ページ {page} の取得中にエラーが発生しました: {e}") 
            break 
        except Exception as e: 
            print(f"予期せぬエラーが発生しました: {e}") 
            break 
 
    # 3. データをJSONファイルに保存 
    try: 
        with open(OUTPUT_FILENAME, 'w', encoding='utf-8') as f: 
            # OpenAlexのレスポンス形式を模倣し、トップレベルに全データを格納 
            output_data = { 
                "meta": { 
                    "count": len(all_works), 
                    "db_source": "OpenAlex", 
                    "filter": FILTER 
                }, 
                "results": all_works 
            } 
            json.dump(output_data, f, ensure_ascii=False, indent=4) 
        print(f"\n--- ダウンロード完了 ---") 
        print(f"合計 {len(all_works)} 件の文献を '{OUTPUT_FILENAME}' に保存しました。") 
    except Exception as e: 
        print(f"ファイルの書き込み中にエラーが発生しました: {e}") 
 
 
if __name__ == "__main__": 
    fetch_all_works() 
 
 
結果： 
--- OpenAlex 文献ダウンロード開始 --- 
フィルター条件: primary_topic.id:t10682,authorships.countries:countries/jp 
初回リクエスト中... 
総文献数: 3422件 
必要なページ数: 18ページ 
ページ 1/18 を取得しました。(200/3422件) 
ページ 2/18 を取得しました。(400/3422件) 
ページ 3/18 を取得しました。(600/3422件) 
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ページ 4/18 を取得しました。(800/3422件) 
ページ 5/18 を取得しました。(1000/3422件) 
ページ 6/18 を取得しました。(1200/3422件) 
ページ 7/18 を取得しました。(1400/3422件) 
ページ 8/18 を取得しました。(1600/3422件) 
ページ 9/18 を取得しました。(1800/3422件) 
ページ 10/18 を取得しました。(2000/3422件) 
ページ 11/18 を取得しました。(2200/3422件) 
ページ 12/18 を取得しました。(2400/3422件) 
ページ 13/18 を取得しました。(2600/3422件) 
ページ 14/18 を取得しました。(2800/3422件) 
ページ 15/18 を取得しました。(3000/3422件) 
ページ 16/18 を取得しました。(3200/3422件) 
ページ 17/18 を取得しました。(3400/3422件) 
ページ 18/18 を取得しました。(3422/3422件) 
 
--- ダウンロード完了 --- 
合計 3422 件の文献を 'openalex_jp_t10682_works.json' に保存しました。 

【全件ダウンロードの成功】 

OpenAlexのPoliteness Policy（100リクエスト/分）を遵守するため、リクエスト間に遅延（0.6秒）を挟
みながら、全 3,422 件の論文データを**18ページに分けて取得し、
openalex_jp_t10682_works.json**に保存しました。 

 
 
Q1. 
https://api.openalex.org/works?page=1&filter=primary_topic.id:t10682,authorships.countri
es:countries/jpからJSONファイルを作成し、データを分析し、3422件の項目から引用数に基づく
Top10のジャーナルを特定し順位付けする。 

 

# Task 
Identify and rank the top 10 journals based on citation counts from the JSON file 
"openalex_jp_t10682_works.json". 
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## Load data 
 
### Subtask: 
Load the data from the generated JSON file `openalex_jp_t10682_works.json` into a pandas DataFrame. 
 
Reasoning: 
The first step is to load the data from the JSON file into a pandas DataFrame. The data is nested under the 
'results' key, so I will read the JSON and then access the 'results' key to create the DataFrame. After loading, I 
will display the head and info to verify the data structure. 
 
import pandas as pd 

 

# Load the JSON data from the file 

with open('openalex_jp_t10682_works.json', 'r', encoding='utf-8') as f: 

   data = json.load(f) 

 

# Create a DataFrame from the 'results' key 

df = pd.DataFrame(data['results']) 

 

# Display the first few rows and information about the DataFrame 

display(df.head()) 

display(df.info()) 

 

 
 

5 rows × 50 columns 

<class 'pandas.core.frame.DataFrame'> 
RangeIndex: 3422 entries, 0 to 3421 
Data columns (total 50 columns): 
 #   Column                          Non-Null Count  Dtype   
---  ------                          --------------  -----   
 0   id                              3422 non-null   object  
 1   doi                             3203 non-null   object  
 2   title                           3417 non-null   object  
 3   display_name                    3417 non-null   object  
 4   publication_year                3422 non-null   int64   
 5   publication_date                3422 non-null   object  
 6   ids                             3422 non-null   object  
 7   language                        3413 non-null   object  
 8   primary_location                3385 non-null   object  
 9   type                            3422 non-null   object  
 10  type_crossref                   3422 non-null   object  
 11  indexed_in                      3422 non-null   object  
 12  open_access                     3422 non-null   object  
 13  authorships                     3422 non-null   object  
 14  institution_assertions          3422 non-null   object  
 15  countries_distinct_count        3422 non-null   int64   
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 16  institutions_distinct_count     3422 non-null   int64   
 17  corresponding_author_ids        3422 non-null   object  
 18  corresponding_institution_ids   3422 non-null   object  
 19  apc_list                        1171 non-null   object  
 20  apc_paid                        506 non-null    object  
 21  fwci                            3003 non-null   float64 
 22  has_fulltext                    3422 non-null   bool    
 23  fulltext_origin                 1745 non-null   object  
 24  cited_by_count                  3422 non-null   int64   
 25  citation_normalized_percentile  3411 non-null   object  
 26  cited_by_percentile_year        3422 non-null   object  
 27  biblio                          3422 non-null   object  
 28  is_retracted                    3422 non-null   bool    
 29  is_paratext                     3422 non-null   bool    
 30  primary_topic                   3422 non-null   object  
 31  topics                          3422 non-null   object  
 32  keywords                        3422 non-null   object  
 33  concepts                        3422 non-null   object  
 34  mesh                            3422 non-null   object  
 35  locations_count                 3422 non-null   int64   
 36  locations                       3422 non-null   object  
 37  best_oa_location                2061 non-null   object  
 38  sustainable_development_goals   3422 non-null   object  
 39  grants                          3422 non-null   object  
 40  datasets                        3422 non-null   object  
 41  versions                        3422 non-null   object  
 42  referenced_works_count          3422 non-null   int64   
 43  referenced_works                3422 non-null   object  
 44  related_works                   3422 non-null   object  
 45  abstract_inverted_index         2506 non-null   object  
 46  cited_by_api_url                3422 non-null   object  
 47  counts_by_year                  3422 non-null   object  
 48  updated_date                    3422 non-null   object  
 49  created_date                    3422 non-null   object  
dtypes: bool(3), float64(1), int64(6), object(40) 
memory usage: 1.2+ MB 
 

None 
 
## Extract journal information 
 
### Subtask: 
Iterate through each work in the DataFrame and extract the journal title and its citation count. 
 
Reasoning: Iterate through each work in the DataFrame and extract the journal title and its citation count, storing 
them in a list of tuples. 
 
journal_citations = [] 

 

for index, row in df.iterrows(): 

   primary_location = row['primary_location'] 

   if primary_location is not None and 'source' in primary_location and 

primary_location['source'] is not None: 

       journal_title = primary_location['source']['display_name'] 

       citation_count = row['cited_by_count'] 

       journal_citations.append((journal_title, citation_count)) 
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print(f"Extracted {len(journal_citations)} journal entries with 

citation counts.") 

Extracted 2987 journal entries with citation counts. 
 
## Aggregate citations 
 
### Subtask: 
Group the data by journal title and sum the citation counts for each journal. 
 

Rank journals 

Subtask: 

Sort the journals in descending order based on their total citation counts to identify the top 10. 

Reasoning: Sort the journal citation summary by citation count in descending order and select the top 10 rows. 
 
top_10_journals = 

journal_citation_summary.sort_values(by='citation_count', 

ascending=False).head(10) 

display(top_10_journals) 

Q1. 引用数に基づく Top 10 ジャーナル 

日本の量子コンピュータ研究者が、その成果を最も影響力のある形で発表している学術誌を、論

文の総引用数に基づいてランキングしました。 

順

位 
Venue_Name (投稿先) Total Citation Count 

(総引用数) 

1 Physical Review Letters 14,978 

2 Physical Review A 7,716 

3 Nature Communications 5,528 

4 New Journal of Physics 3,618 

5 Science 3,584 

6 Nature 3,551 

7 Physical Review B 3,048 

8 Applied Physics Express 2,878 

9 Scientific Reports 2,504 
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10 Optics Express 2,427 

 
考察： 

基礎科学とトップジャーナルへの集中 

ランキングの上位は、Physical Review Lettersを筆頭に、アメリカ物理学会が発行するPhysical 
Review系のジャーナルが占めています。 

●​ 基礎研究への注力: これは、日本の量子コンピュータ研究が、アルゴリズムとアーキテクチャー
という主題の特性上、**物理学（特に理論・基礎研究）**の基盤を重視し、その成果を最も権威
ある専門誌で発表していることを示しています。 

●​ 高インパクト誌への貢献: Nature Communications、Science、Natureといった国際的なトッ
プ・マルチディシプリナリー（学際的）ジャーナルも上位にランクインしており、日本の研究成果が

広範な科学コミュニティに高い影響を与えていることが裏付けられます。 

Q2.作成されたJsonファイルから引用数に基づくTop10の機関を特定し順位付けをする。 
 
# Task 
Analyze the JSON file `openalex_jp_t10682_works.json` to identify and rank the top 10 institutions based on their 
citation counts. 
## Extract institution information 
 
### Subtask: 
Iterate through each work in the DataFrame and extract the institution name and its citation count. 
 
Reasoning: Iterate through each work in the DataFrame and extract the institution name and its citation count, 
storing them in a list of tuples. 
 
institution_citations = [] 

 

for index, row in df.iterrows(): 

   citation_count = row['cited_by_count'] 

   authorships = row['authorships'] 

   for authorship in authorships: 

       institutions = authorship.get('institutions', []) 

       for institution in institutions: 

           institution_name = institution.get('display_name') 

           country_code = institution.get('country_code') # 国コードを取得 

           if institution_name and country_code == 'JP': # 国コードが'JP'の場合のみ追加 

               institution_citations.append((institution_name, citation_count)) 

 

print(f"Extracted {len(institution_citations)} institution entries with citation counts.") 

 

結果： 
Extracted 9638 institution entries with citation counts. 

Aggregate citations 

Subtask: 

Group the data by institution name and sum the citation counts for each institution. 
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Reasoning: Create a DataFrame from the extracted institution and citation data, then group by institution name 
and sum the citation counts. 
 
# Create a DataFrame from the institution_citations list 

institution_citations_df = pd.DataFrame(institution_citations, columns=['institution_name', 

'citation_count']) 

 

# Group by institution_name and sum the citation_count 

institution_citation_summary = 

institution_citations_df.groupby('institution_name')['citation_count'].sum().reset_index() 

 

# Display the summary 

display(institution_citation_summary.head()) 

display(institution_citation_summary.info()) 

 

 

 

Rank institutions 

Subtask: 

Sort the institutions in descending order based on their total citation counts to identify the top 10. 

## Display results 

### Subtask: 

Display the top 10 institutions with their total citation counts. 

Reasoning: Display the top 10 institutions with their total citation counts as requested. 
 
print("Top 10 Institutions by Citation Count:") 

display(top_10_institutions) 
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Q2. 引用数に基づく Top 10 機関（日本国内のみ） 
量子コンピュータのアルゴリズムとアーキテクチャー分野で、日本の学術界において最も大きな影響力

（引用数）を持つ機関を特定しました。 
 
順位 Institution Name (機関名) Total Citation Count (総

引用数) 

1 The University of Tokyo 70,891 

2 Kyoto University 45,807 

3 Tohoku University 26,056 

4 Osaka University 25,188 

5 Nagoya University 21,123 

6 RIKEN 19,256 

7 Hokkaido University 13,595 

8 Keio University 12,776 

9 Tokyo Institute of Technology 11,940 

10 Waseda University 11,469 

 
考察： 

旧帝大と大型研究機関の優位性 

ランキングのトップ層は、伝統的に日本の研究をリードしてきた旧帝国大学が中心となっています。 

●​ トップ層の明確化: 東京大学と京都大学が圧倒的な総引用数で1位、2位を占めており、この分
野における日本の研究を牽引する「二大巨頭」であることが明確です。 

●​ 産学官連携の重要性: 理化学研究所（RIKEN）が6位にランクインしていることから、大規模な
国立研究開発法人も、大学と並んで量子コンピュータ研究の重要な推進力となっていることが

分かります。 
●​ 私学の健闘: 慶應義塾大学、早稲田大学といった私立大学もトップ10に入っており、この最先

端分野において重要な役割を果たしていることが示されています。 

Q3.論文中で最も頻繁に出現する「コンセプト（概念名）」を分析することで、日本の量子コンピュータ研
究がどのような学問的基盤の上に成り立っているかを特定しました。 
# Task 
Load the data from the JSON file "openalex_jp_t10682_works.json", count the occurrences of each concept 
name, and display the concept names and their occurrence counts in descending order. 

Extract concepts 
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Subtask: 

Iterate through each work in the DataFrame and extract the concept names. 

Reasoning: Iterate through each work in the DataFrame and extract the concept names, storing them in a list. 

 

all_concepts = [] 

 

for index, row in df.iterrows(): 

   concepts = row['concepts'] 

   for concept in concepts: 

       concept_name = concept.get('display_name') 

       if concept_name: 

           all_concepts.append(concept_name) 

 

print(f"Extracted {len(all_concepts)} concept names.") 

 
結果： 
Extract 52237 concept names 
**Reasoning**: 
Count the occurrences of each concept name and display the concept names and their occurrence counts in 
descending order. 
 
concept_counts = pd.Series(all_concepts).value_counts().reset_index() 

concept_counts.columns = ['concept_name', 'occurrence_count'] 

 

display(concept_counts.head(10)) 

 

 
## Rank concepts 
 
### Subtask: 
Sort the concepts in descending order based on their occurrence counts. 
 
Reasoning: Sort the concept counts DataFrame in descending order based on the 'occurrence_count' column 
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and display the top 10 rows 
 
ranked_concepts = concept_counts.sort_values(by='occurrence_count', 

ascending=False) 

display(ranked_concepts.head(10)) 

Q3. 論文中の出現頻度に基づく Top 10 コンセプト 

順

位 
Concept Name (概念名) Occurrence Count (発

生頻度) 

1 Physics (物理学) 4,979 

2 Quantum mechanics (量子力学) 4,339 

3 Computer science (計算機科学) 2,216 

4 Quantum (量子) 1,886 

5 Mathematics (数学) 1,811 

6 Theoretical computer science (理論計算機科学) 1,614 

7 Condensed matter physics (凝縮系物理学) 1,475 

8 Algorithm (アルゴリズム) 1,446 

9 High-energy physics (高エネルギー物理学) 1,444 

10 Quantum entanglement (量子もつれ) 1,424 

 
考察： 

物理学と情報科学の融合領域 

出現頻度分析は、この研究分野の学際的な性質を明確に示しています。 

●​ 物理学的基盤: **「物理学」と「量子力学」**が圧倒的なトップ2を占めており、日本の研究が量
子現象の基礎的な理解と応用に基づいていることを示しています。 

●​ 情報科学との融合: 「計算機科学」や「理論計算機科学」といった情報科学系のコンセプトが上
位に位置しており、量子コンピュータの主題が物理法則を計算に利用する物理と情報科学の融

合領域であることを強く裏付けています。 
●​ 具体的な研究要素: **「アルゴリズム」や「量子もつれ (Quantum entanglement)」**といった量

子コンピュータの実現に不可欠な具体的な要素も、高い頻度で研究対象となっていることが分

かります。 

この結果は、日本の量子コンピュータ研究が、しっかりとした物理学的・数学的基盤の上に立ち、具体的

48 



な情報科学的応用に向けて活発に推進されていることを証明しています。 
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IV. VOSViewerによるグラフ可視化 

取得した 3,422 件の論文データは、VOSViewerのような外部ツールを利用することで、引用関係や共
起関係に基づいた視覚的な研究動向分析が可能です。 

●​ Q1⁺ (Citation & Source): 論文間の引用（被引用）関係や投稿先（Source）の関係性を視覚
化し、影響力の高い主要な研究グループやジャーナルのクラスタを確認できます。 

●​ Q2⁺ (Bibliographic Coupling & Organization): 論文間の書誌結合（共通して参照している
文献の多さ）と機関を組み合わせることで、共同研究の潜在的な強さや、類似の基盤文献に基

づき連携している機関のネットワークを把握できます。 
●​ Q3⁺ (Co-occurrence & Concept): 概念（Concept）の共起を分析し、Overlay 

Visualizationで年代ごとの用語を色分けすることで、この分野の研究テーマの変遷や最新の
トレンドを時系列で俯瞰できます。 

 
OpenAlexからAPIをコピーする（設定のアイコンからAPIを表示） 
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VOSVIEWER共通部分１（立ち上げ後の画面からCreateを選択） 

 
 
VOSVIEWER共通部分2（文献データをベースにしたマップを選択） 
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VOSVIEWER共通部分3（OpenAlexのAPIをペースト） 

 
 
 
VOSVIEWER共通部分4(書誌情報の取得) 
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Q1の設定（ConceptとSourceを選択） 

 
 
Q1の設定（表示の調整1） 
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Q1の設定（表示の調整2） 

 
 
Q1.対象レコードの表示 
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Q1+.APIデータを分析し、3422件の項目からCitationとSourceに基づく、関係性を表示する。 

 
 
 
 
 
Q2+.表示グラフ画面で、Bibliographic Coupling（2つの論文が共通して参照している文献（被引用文献）をど
れだけ多く持っているか）とOrganizationを選定 
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Q2+.3422件の項目から2つの論文が共通して参照している文献（被引用文献）をどれだけ多く持っているか機

関との関係性を表示する。 

 

Q3+.表示グラフ画面で、Co-occurrence（発生頻度）とConcept(概念)を選択する。 
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Q3+. グラフをOverlay Visualizationに設定し、年代ごとの含まれる用語を収集 

 
 
 
 
 
結びに 

AI（Gemini）の進化により、プログラミング知識がなくても、OpenAlexのようなビッグデータから必要な
文献情報を手間なく抽出し、複雑なページネーション処理まで自動化できるようになりました。さらに、

VOSViewerなどのオープンソースツールと組み合わせることで、集計からグラフ可視化、知見の発見に
至るまでのデータ分析プロセス全体を効率化できます。 

これらのツールを積極的に活用し、新しい知見の獲得と、より多くの質の高い論文の創出に貢献してい

きましょう。 
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